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INTRODUCAO. Um dos principais desafios em redes de associacdo é OBJETIVO DO TRABALHO.
lidar com a grande quantidade de vertices e arestas durante a analise  Neste trabalho, € investigada a ideia de que e
dos relacionamentos existentes na rede [1]. Os objetos e suas relacoes possivel induzir melhores modelos de
podem ser organizados em grupos, de forma que vertices de um agrupamento ao empregar um criterio mais
mesmo grupo possuem relacionamentos e caracteristicas similares [2]. robusto de similaridade, chamado de
Os algoritmos tradicionais de agrupamento em redes induzem um  agrupamento de arestas. Neste caso, alem da
modelo de agrupamento baseado na similaridade entre vertices, em relacao de vizinhanca, também sao
que a similaridade entre dois veértices € calculada de acordo com a explorados os atributos utilizados para
quantidade de vertices vizinhos compartilhados entre eles. computar a associacao entre dois vertices. A
abordagem proposta neste trabalho, chamada
de EHC (Edge Hierarchical Clustering),
possui o diferencial de (i) construir redes de
- - - associacao de forma automatica por meio de
EHC (Edge HlerarChlcal CIUSterlng) algoritmos para extracao de regras de
associacao, € (i) obter um modelo de
agrupamento hierarquico, 0 que permite

A abordagem EHC possui trés etapas, conforme ilustradas na explorar os resultados em diversos niveis de
Figura 1: (1) extragéo de regras de associagéo; (2) construgéo de abstragcao por meio de grupos e subgrupos.
redes de associacao; e (3) agrupamento hierarquico de arestas.
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Para avaliar a eficacia do EHC, foi realizada
valores @ uma analise experimental em seis bases de
dados (trés textuais e trés numericas). O EHC
: O®WOGEO fol comparado experimentalmente com um
‘Tabela Regras de Redes de Agrupamento algoritmo  tradicional de  agrupamento
Atributo-Valor Assoclacgao Associagao Hierarquico (UPGMA) que utiliza apenas a similaridade
Figura 1. Esquema geral da abordagem EHC. entre vertices da rede. Uma analise estatistica
dos resultados indica que a abordagem EHC
J) Extracao de Regras de Associagao apresenta resultados superiores, sendo uma
alternativa competitiva para agrupamento em
= Cada objeto define um conjunto de transacoes. redes de associacao.
= O algoritmo Apriori [3] € aplicado para extrair regras de iy
associacao.
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= Diferentes regras de associacao podem ser obtidas de acordo
com as definicoes dos parametros Suporte e Confianca. -
= Na abordagem EHC sdo extraidas apenas regras de | o e 0515
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2)Construgdo de Redes de Associagao

= Cada regra de associacao define uma aresta na rede o
= Dada uma regra A — B, uma aresta € criada para conectar os Vo .
Vértices A e B DDsS IRN TCE IRIS Ecoli Dermatology

= Na abordagem EHC cada aresta € mapeada em um “centroide”
para representar a associagcao no formato atributo-valor

OEHC BUPGMA

Figura 2. Comparacao entre o algoritmo EHC e
UPGMA para agrupamento hierarquico em

1 redes de associacao.
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M =1 Caodigo-fonte e Base de Dados disponiveis em:
> http://gepic.ufms.br/ehc-eri2014/

CA— B: centroide da regra A — B O; : objeto da tabela atributo-valor
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